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Compensated Kalman filter for state estimation of maneuvering target
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요약: 본 논문에서는 기동 특성이 존재하는 표적의 상태 추정에 대하여 논한다. 기존에 상태 추정에 사용하던 표적의 운

동 방정식의 한계에 대해 서술하며 새로운 운동 방정식을 묘사한다. 또한 표준 Kalman 필터를 사용한 상태 추정 과정에

서 표적의 기동 특성이 작용할 경우에 발생하는 필터 이노베이션의 변화와 상태 추정 과정에 발생하는 문제점에 대해 

서술하며 이에 대한 해결 방안으로 기동 보상 Kalman 필터를 제안한다. 제안된 필터는 표준 Kalman 필터와 필터 이노베

이션을 기반으로 기동 특성을 추정하는 퍼지 기동 추정기를 결합한 것으로 상태 추정 성능을 개선한다. 제안된 필터의 

성능을 확인하기 위해 속력에 대한 기동 특성을 갖는 표적에 대해 표준 Kalman 필터와 제안된 기동 보상 Kalman 필터

를 사용한 상태 추정 시뮬레이션을 수행하여 결과를 비교하고 분석한다.

주제어: 기동 특성, 상태 추정, 퍼지 기동 추정, 필터 이노베이션

Abstract: This paper presents a state estimation technique for a maneuvering target. The limit of the motion equation used earlier 

in state estimation of a maneuvering target is described and a more practical motion equation is presented. In addition, as a meth-

od to solve the problem occurring while tracking a maneuvering target using a standard Kalman filter, a compensated Kalman fil-

ter, which consists of a standard Kalman filter combined with a fuzzy maneuver estimator, is suggested. The fuzzy maneuver esti-

mator estimates the target maneuver by using the filter innovation as an input. In order to verify the performance of the suggested 

filter, several simulations were performed under the condition that the target speed is abruptly changed as a type of maneuver.

Keywords: Maneuver, State estimation, Fuzzy maneuver estimator, Filter innovation

1. 서 론

표적 추적은 대상을 인식하고 관측 시스템으로부터 얻은 

정보를 사용하여 목표물을 지속적으로 추적하는 것으로 정

의된다. 표적 추적의 관건은 대상 표적의 시스템 잡음과 여

러 환경적 요소들로 인한 측정 잡음이 누적된 관측된 상태

를 실시간으로 보정하여 실제 상태와의 오차를 최소화 하는 

것이다. 관측된 상태로부터 신뢰할 수 있는 오차 범위 내에

서 표적의 상태를 추정할 수 있는 대표적인 수단으로 표준 

Kalman 필터가 널리 사용된다[1]-[6]. 표준 Kalman 필터는 

표적이 선형운동을 하고, 운동의 수학적 모델을 정확히 알

고 있으며, 표적의 운동에 포함된 시스템 잡음과 관측 잡음

이 통계적 평균 0의 백색 가우시안의 특성을 갖는다는 전제 

조건 하에 지연 시간 없이 뛰어난 상태 추정 성능을 보인다.

만약 비행 궤도 왜곡 등 기동 특성이 작용하여 표적의 

운동이 급격하게 변한다면 초기 설정에 의존하여 연산을 

수행하는 표준 Kalman 필터를 사용한 상태 추정에서는 기

동 특성에 대한 연산이 이뤄지지 못한다. 따라서 표적의 실

제 상태와 표준 Kalman 필터를 사용하여 추정한 상태의 차

이인 추정 오차가 증가하게 되어 표적의 상태 추정에 실패

하게 된다. 이와 같이 표적의 급격한 상태 변화로 인해 상

태 추정에 실패하게 되는 문제점을 해결하기 위해 잡음 공

분산 행렬 와 을 추정하는 적응 Kalman 필터[7][8], 표

적의 거동을 일정 구간씩 선형화하여 상태를 추정하는 확

장 Kalman 필터[9],  비선형 변환을 통해 최소 집합의 시그

마 포인트를 얻어 각각에 가중치를 부여한 후 그에 대한 

평균을 구하여 상태를 추정하는 분산점 Kalman 필터[10]등

이 사용되었다. 언급된 방법들은 비선형 칼만 필터로 매 샘

플링마다 선형화 과정을 거치게 되는데, 이 과정에서 계산

량이 증가함에 따라 지연시간이 발생하여 표준 칼만 필터

에 비해 추정 속도가 느려지게 된다. 따라서 지연 시간 없
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이 기동 특성이 존재하는 표적에 대한 정확한 상태 추정을 

위해선 표준 Kalman 필터와 표적의 기동 특성으로 인해 발

생하는 추정 오차를 보상할 수 있는 보상기를 결합하는 것

이 타당하다.

본 논문에서는 선형운동을 하는 표적에 기동 특성이 작

용할 경우 필터 이노베이션이 증가한다는 점에 착안하여, 

필터 이노베이션을 입력으로 표적의 기동 특성을 추정하는 

퍼지 기동 추정기[11]-[13]와 표준 Kalman 필터를 결합하여 

추정된 기동 특성을 표준 Kalman 필터의 상태 추정 과정에 

보상함으로써 추정 성능을 개선하는 기동 보상 Kalman 필

터를 제안한다. 제안된 필터의 성능을 검증하기 위해 속력

에 대한 기동 특성이 스텝으로 인가되는 경우를 가정하여 

시뮬레이션을 수행하고 그 결과를 고찰한다.

2. 기동 표적 모델링

2.1 상태 방정식

표적의 운동 모델은 표준 Kalman 필터의 성능을 결정하

는 주요 요소 중 하나로, 정확한 모델[5]을 사용할수록 우

수한 성능을 보인다. 하지만, 정확도 개선을 위한 상태 방

정식을 구성하는 행렬의 확장은 계산량 증가로 인한 추정 

속도 저하의 원인이 될 수 있으므로, 지연 시간 없이 표적

의 상태를 추정하기 위해선 표적의 운동 모델을 단순화 할 

필요가 있다. 

기존의 기동 표적 추적에 대한 연구들[14][15]은 표적의 

운동을 고정좌표계에 대해서 나타낼 때, 한 축에서 표적의 

위치와 속력 성분을 과 로 정의하여     

와 

같이 상태 벡터를 구성하였으며, 이산 시간에서의 상태 방

정식을 식 (1)과 같이 나타냈다.

     

 


 


 

 
  



 






                             (1)

여기서, 는 번째 샘플링에서 표적의 상태를 나타내는 

벡터이며, 행렬 는 초기 값에 의한 상태 전이를 나타내는 

행렬, 행렬 는 기동 특성에 의한 상태 변화 및 잡음을 인

가하는 행렬, 는 표적의 기동 특성, 는 시스템 잡음이

며 평균 0의 백색 가우시안 잡음이라 가정한다.

하지만 표적 추적에서는 표적이 질점으로 가정되므로 식 

(1)과 같은 기존의 운동 방정식으로 표적의 운동을 나타낼 

경우, 실제 표적의 기동 특성이 작용하기 위해 지속적인 힘

이 인가된다는 역학적 특성을 나타내지 못한다. 따라서 이

를 반영하기 위해 식 (1)을 식 (2)와 같이 다시 표현한다.

     

 


 


 

 
  



 





  



 






                     (2)

여기서, 행렬 는 표적의 속력에 의한 위치 변화만을 나타

내는 행렬이며, 행렬 는 속력과 기동 특성을 인가하는 행

렬, 행렬 D는 잡음을 인가하는 행렬, 는 표적의 속력이다.

2.2 출력 방정식 

식 (2)와 같은 상태 방정식을 가지는 표적에 대한 관측 

시스템의 출력 방정식은 식 (3)과 같이 나타낼 수 있다.

   

    
                                       (3)

여기서, 는 번째 샘플링에서의 측정값을 나타내는 벡터

이며, 는 출력 행렬, 는 관측 잡음이며 평균이 0인 백색 

가우시안 잡음이라 가정한다.

3. 표준 Kalman 필터

표준 Kalman 필터는 재귀 필터로, 직전 샘플링에서 추정

한 상태를 토대로 현재 샘플링에서의 상태를 추정한다. 추

정 과정은 두 단계로 구분할 수 있는데, 직전 샘플링에서 

추정된 표적의 상태를 토대로 예상되는 현재 샘플링에서의 

상태를 계산하는 예측 단계와, 예측된 상태와 측정된 상태

를 토대로 현재 샘플링에서의 상태를 추정하는 보정 단계

로 나뉜다. 표준 Kalman 필터는 이와 같은 과정에 대해 시

간 지연 없이 뛰어난 추정 성능을 보인다[1]-[6]. 

식 (2)와 같은 상태 방정식을 갖는 표적에 대한 표준 

Kalman 필터 알고리즘은 식 (4)와 같다. 

   

  

     


   

     

      

                    (4)

여기서, 와 는 각각 예측과 추정을 의미하며, 

는 표준 Kalman 필터의 이득을 나타낸다. 는 시스템 잡음 

의 공분산 행렬, 은 관측 잡음 의 공분산 행렬, 는 

추적 오류 통계를 나타내는 필터 공분산 행렬이다[3]-[5]. 

예측된 상태 와 출력 행렬 를 곱한 는 예측 측정

값을 나타내며, 측정값과 예측 측정값의 차이인 필터 이노

베이션은 로 나타낸다.  

표준 Kalman 필터는 입력된 초기 값들을 바탕으로 표적의 

상태를 추정하므로 미지의 상태 변화인 기동 특성은 표준 

Kalman 필터의 추정 과정에 포함되지 않는다. 따라서 등속운
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동을 하는 표적의 상태 추정에선 필터 이노베이션의 통계적 

평균이 0에 수렴하지만, 기동 특성으로 인해 상태 추정 도중 

표적의 속력이 변하게 되면 관측된 상태와 예측된 상태 사이

에 오차가 발생하게 되어 필터 이노베이션이 통계적으로 0에 

수렴한 상태에서 벗어나게 된다. 알고리즘의 보정 단계에서 

예측된 상태에 대해 필터 이득을 통한 보상이 이뤄지지만 필

터 이득은 시간이 지남에 따라 급격히 감소하여 0에 근접한 

값에 수렴하게 되므로 실제 표적의 상태와 추정된 상태 사이

의 차이가 증가하게 되어 상태 추정에 실패하게 된다.

4. 퍼지 기동 추정기

4.1 기본 구조

표준 Kalman 필터를 이용한 상태 추정 과정에서 필터 이

노베이션의 통계적 평균이 기동 특성 존재 판단의 기준이 

될 수 있으며, 식 (5)와 같은 수식으로 나타낼 수 있다.

  
  

 

      ⋯                     (5)

여기서 는 번째 샘플링에서 발생하는 필터 이노베이션

이며, 는 최신의 번째 샘플링부터 번째 샘플

링까지, 임의의 자연수 개의 연속하는 필터 이노베이션들

을 합한 값의 크기다. 필터 이노베이션은 백색 가우시안 잡

음의 영향을 받아 특성이 비슷하므로, 선형운동을 하는 표

적의 상태 추정 과정에서 개의 연속하는 필터 이노베이션

들의 합의 크기인 가 0에 수렴하게 되는데, 기동 특성이 

존재할 경우 필터 이노베이션의 크기가 전반적으로 증가하

므로   또한 증가하게 된다. 는 문턱 값으로, 와 비교함

으로써 기동 특성의 존재 유무를 판단한다. 조건을 만족할 

경우 퍼지 기동 추정기를 통해 기동 특성을 추정하여 다음 

샘플링의 예측 단계에 보상한다.

Figure 1은 제안하는 퍼지 기동 추정기의 기능선도를 나

타낸 것이다. 추정기의 입력으로 필터 이노베이션 를 이

용하여 여러 변수를 생성해 사용한다. 변수들은 식 (6)과 

같다[11]-[13].

Figure 1: Functional diagram of fuzzy maneuver estimator

    
  × 

    
   × 

      
  × 

     

     

       × 

                     (6)

여기서, 는 샘플링 주기, 와 는 각각 이노베이션 를 

로 나눈 것과 의 변화율이다. 입력변수 , , 는 각

각 입력 스케일 파라미터 ,  , 와 곱해져  
, 

, 


로 정규화된다. 은 퍼지 기동 추정기의 입력과 출력을 

정규화시키기 위한 정규화 파라미터로, 추정기의 설계자가 

결정하는 설계 파라미터이다. 정규화된 입력들은 퍼지화기

를 통해 퍼지화되어 퍼지 추정 블록 1과 퍼지 추정 블록 2

에 입력된 후 퍼지 규칙에 따라 퍼지집합에 소속된다. 이후

에 비퍼지화기를 거쳐 각각의 퍼지집합에 따른 출력 값 

, 를 갖게 되는데, , 을 합한 에 출력 스

케일 파라미터 를 곱하여 기동 특성 추정 값 를 얻는

다. 이때, 매 샘플링 시간마다 이 변경됨에 따라 출력 

스케일 파라미터  또한 변하여 샘플링마다 새로 추정

된  를 얻을 수 있다. 식 (5)를 만족하지 않을 경우에  

는 0의 값을 갖는다.

4.2 퍼지화 알고리즘

퍼지 기동 추정기의 입력으로 사용되는 정규화된 입력변

수 
, 

, 
의 공간에서 정의되는 소속함수는 Figure 2와 

같다[11]. 입력변수 
의 공간에선 (error positive)와 

(error negative), 
의 공간에선 (rate positive)와 (rate 

negative), 
의 공간에선 (acc positive)와 (acc neg-

ative), 각각 두 개의 퍼지 집합이 정의된다.
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Figure 2: Fuzzification for input of fuzzy maneuver estimator

Figure 3, Figure 4는 퍼지 추정 블록 1과 퍼지 추정 블

록 2의 출력인 과 의 공간에서 정의되는 소속함수

를 나타낸다[11]. 의 공간에 대해선 (output pos-

itive), (output zero), (output negative) 세 개의 퍼지 

집합이, 의 공간에 대해선 (output positive mid-

dle), (output negative middle) 두 개의 퍼지 집합이 

정의된다.

Figure 3: Fuzzification for output of fuzzy control block 1

Figure 4: Fuzzification for output of fuzzy control block 2

4.3 퍼지 추정 규칙

퍼지 추정 블록 1과 퍼지 추정 블록 2에 대한 퍼지 추정 

규칙은 식 (7), 식 (8) 같이 각각 네 개의 선형적 퍼지규칙

으로 이루어져 있으며 이를 통해 각 추정 블록의 출력값 

, 를 도출해 낸다. 퍼지규칙에서 각 규칙의 전반부를 

판단하는 추론논리로는 Zadeh의 AND 논리를 적용하며, 각

각의 규칙을 결합하는 논리로는 Lukasiewicz OR 논리를 적

용한다[11].

   
   and 

      

   
   and 

      

   
   and 

      

   
   and 

      

          (7)

   
   and 

      

   
   and 

      

   
   and 

      

   
   and 

      

        (8)

식 (7), 식 (8)과 같은 퍼지 추정 규칙들을 퍼지 추정 블

록 1과 퍼지 추정 블록 2에 적용하기 위한 입력공간은 식 

(6)과 같이 매 샘플링마다 스케일 파라미터들을 갱신함으

로써 퍼지 기동 추정기의 크기가 변하여도 Figure 5, Figure 

6과 같이   의 범위 내에서 정의될 수 있도록 간단

하게 분할할 수 있다.

Figure 5: Possible input partitions of 
 and 



Figure 6: Possible input partitions of 
 and 
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4.4 비퍼지화 알고리즘

비퍼지화기의 비퍼지화 알고리즘은 무게중심법을 사용하

며, 퍼지 추정 블록들의 출력은 식 (9)와 같이 나타낼 수 있다.

 

  × 
                  (9)

여기서   이다. 은 Figure 2에서 나타낸 

정규화된 입력변수들의 소속값을 나타내며 는 식 (7)

과 식 (8)에서 정의된 퍼지 추정 블록들의 출력을 나타낸다. 

퍼지 추정 블록 1과 퍼지 추정 블록 2의 출력을 각각 비

퍼지화한 뒤 이를 합한 값을 스케일 파라미터 와 곱함

으로써 출력을 식 (10)과 같이 나타낼 수 있다.

      

  × × 

  × × 

  × × 

                              (10)

4.5 퍼지 기동 추정기 기반의 기동 보상 Kalman 필터

퍼지 기동 추정기를 통해 도출해낸 기동 특성 추정값 

이 표준 Kalman 필터 알고리즘의 상태 추정 과정에 보상된 

기동 보상 Kalman 필터의 알고리즘은 식 (11)과 같이 나타

낼 수 있다. 기동 특성 추정값 는 다음 샘플링에서 예측 

추정치  를 계산하는 과정에 입력의 형태로 보상되며

한 샘플링 지연된 로 표현된다.

      

   


     


   

     

      

  × × ×   × 
× × × 

                (11)

5. 시뮬레이션 

제안된 필터의 성능을 검증하기 위해 임의의 속력으로 

선형운동하는 가상의 표적을 대상으로 표준 Kalman 필터

와 제안된 기동 보상 Kalman 필터를 사용한 표적 상태 추

정 시뮬레이션을 수행하여 추정 성능을 비교, 분석한다. 

5.1 등속운동에 대한 표준 Kalman 필터의 성능

대상 표적은 한 축에 대해서만 등속운동 하는 표적이며, 

초기 위치   에서 임의의 속력 로 등속운동을 

시작한다. 이 때, 식 (2)의 운동 방정식에서 확인할 수 있듯

이, 를 통해 속력이 인가되므로   이며, 의 

초기 값은 0이다. 등속운동을 하는 표적이므로 기동 특성은 

  으로 인가되지 않는다. 샘플링 주기 는 초로 

가정한다. 시뮬레이션에 적용된 시스템 잡음과 관측 잡음

의 통계적 특성은 식 (12)와 같이 나타낼 수 있다.

 ∼   

 ∼   

                                      (12)

시스템 잡음 는 평균이 0, 분산이   , 관측 잡음 

는 평균이 0, 분산이   인 백색 가우시안 잡음이다.

앞에서 설정한 조건에 따라 표준 Kalman 필터를 사용하여 

등속운동을 하는 표적의 상태 추정을 할 경우, 시간 에 따른 

표적의 실제 위치와 추정된 위치는 Figure 7와 같다. 표준 

Kalman 필터에 의한 상태 추정 오차가 과도상태에선   이

내, 정상상태에선   이내로 나타나 신뢰할 수 있는 오차 

범위 내에 있으며 상태 추정이 안정적임을 확인할 수 있다. 

Figure 8은 표준 Kalman 필터를 사용하여 표적의 상태를 

추정할 경우에 발생하는 필터 이노베이션을 나타낸다. 상

태 추정이 안정적임에 따라 필터 보상 역할을 하는 필터 

이노베이션의 통계적 평균이 0으로 수렴하여 나타나는 것

을 확인할 수 있다.

Figure 7: Positions of constant speed target in x direction

Figure 8: Kalman filter innovation for constant speed target
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5.2 기동 특성에 대한 표준 Kalman 필터의 성능

표적의 기동 특성이 존재할 경우 표준 Kalman 필터의 추

정 성능을 확인하기 위해 등속운동 하는 표적에 식 (13)과 

같이 속력 변화에 대한 임의의 기동 특성을 스텝으로 인가

한다. 

        
  

                     (13)

실제 표적이 등속운동하기 위해선 지속적으로 동일한 힘

이 인가되어야 한다. 만약 기존의 연구들에서 사용된 식 

(1)과 같은 상태 방정식에 식 (13)과 같은 기동 특성을 인가

한다면 행렬 에 의해 속력이 매 샘플링마다 계속 증가하

게 될 것이다. 하지만 상태 방정식을 식 (2)와 같게 함으로

써 지속적으로 속력 변화에 대한 기동 특성을 인가하더라

도 표적의 속력이 초기 속력에 기동 특성이 더해진 값으로 

일정하게 유지될 수 있다. 따라서 식 (2)와 같은 상태 방정

식을 통해 표적을 질점으로 가정하는 표적 추적에서도 운

동의 역학적 특성을 고려하여 나타낼 수 있다. 

등속운동 하는 표적에 식 (13)과 같은 기동 특성 를 인

가할 경우 시간 에 따른 표적의 실제 위치와 추정된 위치

는 Figure 9와 같다. Figure 10에서 볼 수 있듯이 기동 특성

이 인가되는 5초에서 25초 사이에 표적의 실제 위치와 추

정된 위치의 차이가 점점 증가하여 그 차이가 약 까

지 이르게 된다. 이는 식 (4)에서 확인할 수 있듯이 표준 

Kalman 필터의 상태 추정 과정에선 초기 값에 대한 연산만 

이뤄지므로 기동 특성에 대한 계산이 존재하지 않기 때문

이다. 기동 특성이 사라진 25초 이후엔 추정된 상태 

를 구하는 과정에서 필터 이득과 필터 이노베이션의 곱을 

예측 추정치에 보상함으로써 위치 추정오차가 점차 감소하

지만 그 크기가 매우 작아 오차가 지속된다.

Figure 9: Positions of speed maneuvering target in x 

direction 

속력 변화에 대한 기동 특성이 인가되기 시작한 5초 이

후에 표적의 실제 위치와 추정된 위치의 차이가 점점 증

가함에 따라 Figure 10에서 확인할 수 있듯이 필터 이노베

이션이 크게 증가하며 통계적 평균이 0인 상태에서 벗어

나는 것을 확인할 수 있다. 이는 표준 Kalman 필터가 정상

상태에서 표적의 상태를 제대로 추정하지 못하고 발산함

을 의미한다.

Figure 10: Kalman filter innovation for speed maneuvering 

target

5.3 제안된 기동 보상 Kalman 필터의 성능 

Figure 9와 Figure 10에서 표적에 기동 특성이 존재할 경

우 위치 추정 오차가 점점 커지는 등의 문제점을 확인하였

다. 이를 해결하기 위해 기동 보상 Kalman 필터를 제안하

였으며, 시뮬레이션을 수행하여 제안된 필터의 성능을 확

인한다. 

제안된 필터는 식 (5)를 기반으로 기동 특성의 존재 유무

를 판단한다. 기준을 만족할 경우, 표적 상태 추정 과정에

서 발생하는 필터 이노베이션을 기반으로 구한 기동 특성

의 추정 값 를 Kalman 필터 알고리즘의 예측 추정치를 

구하는 과정에 보상함으로써 기동 특성에 의한 추정 오차

를 보상한다. 퍼지 기동 추정기의 설계 파라미터 은 로 

가정한다. 

기동 특성이 존재할 경우 표적의 실제 위치와 제안된 기

동 보상 Kalman 필터를 통해 추정한 표적의 위치는 Figure 

11과 같다. 기동 특성이 존재하는 구간에 최대 의 추

정 오차가 존재하지만 표준 Kalman 필터를 사용한 상태 추

정과 비교하여 제안된 기동 보상 Kalman 필터는 발산하지 

않고 효과적으로 기동 특성에 대응함을 알 수 있다. 

Figure 11: Positions of speed maneuvering target based on 

compensated Kalman filter in x direction
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Figure 11에서 볼 수 있듯이 추정 오차가 감소하여 추정

된 위치의 정확도가 증가함에 따라 이노베이션 또한 Figure 

12에서 나타나는 것과 같이 통계적 평균이 0에 근접하게 

수렴한다.

Figure 12: Compensated Kalman filter innovation for speed 

maneuvering target

퍼지 기동 추정기를 통해 추정된 는 Figure 13과 같다. 

Figure 13에서 확인할 수 있듯이, 추정기는 기동 특성이 인

가된 5초 이후, 약 0.2초의 시간 지연 후에 그 값을 추정한

다. 표적 상태 추정 과정에서 발생하는 필터 이노베이션의 

편차에 따라 기동 특성 추정 값의 변동이 존재하지만 기동 

특성이 입력된 5초에서 25초 사이에 추정된 는 통계적 

평균이 40에 수렴하는 것을 확인할 수 있으며, 이는 속력에 

대한 기동 특성의 크기에 해당한다. 이때 발생하는 0.2초의 

시간 지연은 퍼지 기동 추정기가 식 (5)와 같은 필터 이노

베이션을 이용해 기동 특성의 존재 유무를 판단하는 과정

에서 발생하며, 시간 지연동안 기동 특성에 의한 표적의 운

동을 보상하지 못하게 되어 작은 오차가 존재하게 된다.

Figure 13: Estimated target maneuver by fuzzy maneuver 

estimation algorithm

6. 결  론

표준 Kalman 필터는 동적 특성이 변하지 않는 선형운동

을 하는 표적의 상태 추정에 적합한 이론이다. 한편, 본 논

문에서 살펴보았듯이, 속력이 급격하게 변하는 등의 요인

이 존재 할 경우 표준 Kalman 필터를 사용한 표적의 상태 

추정에 큰 어려움이 따른다.

본 논문에서는 퍼지 기동 추정기와 표준 Kalman 필터를 

결합하여 기동 특성 추정값 를 표준 Kalman 필터의 상태 

추정 과정에 보상함으로써 추정된 상태를 보정할 수 있는 

기동 특성 보상 Kalman 필터를 제안하였다. 기동 특성을 

갖는 표적에 대해 표준 Kalman 필터와 제안된 필터를 사용

한 시뮬레이션을 수행한 결과, 표준 Kalman 필터의 상태 

추정 성능의 한계를 확인하였고, 제안된 필터를 통해 안정

적 추정이 가능함을 확인하였다. 또한 제안된 필터 사용하

여 상태를 추정할 경우 존재하는 작은 오차는 기동 특성 

발생 유무를 판단해야 하는 지연시간으로 인해 퍼지 기동 

추정기가 기동 특성의 발생에 즉각적인 반응을 하지 못함

으로 인해 야기되는 결과임을 확인할 수 있었다. 
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